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背景介紹



消費習慣改變

塑膠貨幣-信用卡崛起

先享受後付款-卡奴的產生

透過消費者過去消費行為，做信用分類

标题文本预设

背景介紹



資料集介紹



資料來源：UCI machine learning
http://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/

30000筆資料，23個特徵值x，預測y

http://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/default+of+credit+card+clients?fbclid=IwAR1rRoORDwnzIRpFHDIdcJOAAmNhLSvvEw_Gqpn1nHC8x2UqdVDjKCrtmqs


特徵值介紹

01 30000筆資料，23364筆如期還款，6636筆延遲還款

02
X1：信用卡額度

X2：性別

X3：教育程度

X4：婚姻狀況

X5：年齡

X6-X11：過去付款情況 [-1,+9]

X12-X17：過去帳單金額

X19-23：過去還款金額

X24：預測是否如期償還



資料前處理



03
01

02

03 特徵值選取（隨機森林）

02 過取樣（smote）

01 正規化

資料前處理



資料前處理-正規化

將資料值分布範圍限制在-1到1之間

可避免數值較大的屬性成為關鍵屬性

使用MinMaxScaler套件



資料前處理-過取樣

將資料值分成30%測試、70%訓練並做過取樣

兩類皆為16304筆，資料平衡

使用SMOTE套件



資料前處理-特徵值選取

根據排名選出前10個重要屬性

可避免大量屬性造成維度災難

使用RandomForestClassifier套件



方法介紹&實際應用



模型表現分析

設
定
參
數

特徵值選取

過
擬
合

Smote

30%測試、70%訓練且

做oversampling

Random Forest

引入套件，找出

和預測結果相關

的前10個屬性

Confusion matrix
藉由混淆矩陣評估

準確度、精確度；

召回率等等

SVM kernel

經過嘗試，將

kernel設為rbf

SVM



SVM

有正規化優於無正規化

特徵值選擇對於結果影響不大



KNN(K近鄰分類)

根據不同特徵值間的距離進行分類

需用於有標籤資料

舉例

K：找最近的K個鄰居

若K=3，綠色圓形分到紅色三角形類

若K=5，綠色圓形分到藍色正方形類



KNN-模型建立



KNN-結果

K=20後，錯誤率不太改變，
用它做混淆矩陣

由於引入標準話比例尺套件
StandardScalar，有無正規
化對結果無影響



MLP

前向傳遞的神經網路

分為輸入層、隱藏層、輸出層

每一個神經元都連接到下一層

除了輸入節點，其它都有非線性激活函數



MLP-模型建立

隱藏層三層，各有10個神經元

最大迭代次數300次、容忍值0.000001

優化方式為sgd(隨機梯度下降法)

連續兩次迭代超越tol值、或是到
達300次就結束訓練



BPN

MLP+EBP(倒傳遞演算法)=BPN(倒傳遞類神經網路)

分為向前、向後傳遞

向前(左至右)：
訓練資料丟進模型，計算結果與目標差

多次訓練後，極小化誤差

向後(右至左)：
根據誤差值調整權重



BPN-模型建立

將資料分成70%訓練集、30%測試集、再分出15%驗證集

神經網路模型

使用Matlab



BPN-結果
ROC曲線：

• 預測完全無價值時，

呈現45度斜直線(機會

線)。

• 若曲線越偏離機會線、

曲線下面激越大，表

示試驗真實性越佳、

準確度越高



結果比較

有正規化優於無正規化

所有特徵時，BPN最佳

特徵選擇時，KNN最佳



結論



準確度環境

程式參數

使用兩個環境可能

使得結果無法放在

一起比較

遇到的困難

調整參數沒有特定

方向，只能一直嘗

試、效率低

準確度卡住，不知道

怎麼更大幅度提升

程式能力不足、且對

深度學習了解不夠



THE END


