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Part 1

背景介紹
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背景說明
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透過機器學習，不論是CNN 或是 ESRGAN 對

照片進行去模糊化。

WHAT

一些較舊的照片或是受限於手機硬體鏡頭的因

素，導致照片無法呈現更清晰的細節。

WHY

拍出照片的當下又或是需要觀察照片細節的時

候。

WHEN

課程歷史教材需要採用具有年代的照片或是手

機相片優化程式。

WHERE

5W1H

一般手機用戶又或是歷史學者。

WHO

利用機器學習 CNN 或是 ESRGAN 進行相片

去模糊清晰化。

HOW
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Part 2

方法介紹
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SRGAN
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ESRGAN
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PSNR (Peak Single-to-Noise Ratio)
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Part 3

個案研究
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div2k數據集
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資料前處理(1/3)
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資料前處理(2/3)
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資料前處理(3/3)
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SR-NET模型建立(1/2)
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SR-NET模型建立(2/2)



17

Model 1 DOE factor:

Level 1 Level 2 Level 3

Learning
rate

0.01 0.001 0.0001

Optimizer AdaDelta Adam Adagrad

Activate
function

Tanh ELU ReLu

Filters 32 64 128



18

OA L9(34)

Learning 
rate

Optimizer Activate
function

Filters Accuracy Loss

1 0.01 RMSprop Tanh 32 0.4665 0.8670

2 0.01 Adam Sigmoid 64 0.3716 0.7261

3 0.01 Adagrad ReLu 128 0.8505 0.0385

4 0.001 RMSprop Sigmoid 128 0.9037 0.0282

5 0.001 Adam ReLu 32 0.8930 0.0297

6 0.001 Adagrad Tanh 64 0.8984 0.0296

7 0.0001 RMSprop ReLu 64 0.8666 0.0353

8 0.0001 Adam Tanh 128 0.8601 0.0363

9 0.0001 Adagrad Sigmoid 32 0.8239 0.0414

✔
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SR-NET參數調整
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生成圖像結果

CNN生成圖像
PSNR：19.285225
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生成圖像結果

ESRGAN生成圖像
PSNR：28.029171
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ESRGAN 優化原始圖像
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Part 4

結論
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這次因為時間的關係，所以只對於CNN進行

參數調整，因為GAN模型的參數較難調整，

因為要同時調整判別器與生成器之間的參數，

如果其中一方設定的太高或太低，會導致另一

方的模型崩潰，有時間上與技術上的困難。

侷限性

ESRGAN在經過div2k數據及訓練後，也可對

於一般的照片進行清晰化。

利用去除批量正規化層使照片去除原本

SRGAN所產生的偽影瑕疵。

貢獻

GAN模型在現今機器學習中十分熱門，也有

好幾種不同的模型，可以透過更大量的資料輸

入，與事實的在每個階段存檔，在模型崩潰前

找出準確率與損失函數最滿意的參數調整。

未來改善

可以應用於手機相機模組。

藉由優化原始圖像細節，對於物件偵測有更好

的運用。

適用性

結論
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