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背景說明

COVID-19

2020年初全球爆發COVID-19疫情，造成重大傷亡與損失，

也改變了人們生活的習慣，為避免疫情的傳播，同時也保

護自我健康，口罩的使用已融入我們生活之中。近期

Omicron出現使指揮中心再次呼籲，民眾應落實佩戴口罩等

個人防護措施



背景說明

問題描述 5W1H

What 你戴口罩了嗎?你保持社交距離了嗎?

When 每一秒

Who 每一個人

Where 每一個地方

Why 落實防疫政策

How 深度學習、影像處理



資料介紹、處理

由Kaggle公開數據集中取得Face Mask Detection的圖像資料集，資料集共
分成3種類別，作為辨別該圖是否符合社交距離。

3種類別

 帶口罩

 不戴口罩

 口罩佩戴不正確

由Kaggle公開數據集中取得Face Mask Detection ~12K Images Dataset的
圖像資料集，分成3個資料集，作為判斷該圖是否戴口罩

3種資料集

 訓練集資料

 驗證集資料

 測試集資料

資料集共分成 2 種類別

 帶口罩

 無戴口罩



是用來進行剪切變換的程度
偏移(剪切強度)

隨機的對圖片進行水平翻轉
進行隨機水平翻轉

[lower,upper] = [1 - zoom_range, 
1+zoom_range]

放大縮小

RGB通道都是0~255的，所以我們將這個值定為0~1之間的數。
資料的正規化

資料處理



模型介紹

Haar Cascade

Haar Feature-based 
Cascade Classifier

Paul Viola 和 Michael Jones

Rapid Object Detection using a 
Boosted Cascade of Simple Features

正樣本(與真實標籤一致)

負樣本(與真實標籤不一致) 獲得圖像中人臉的邊界框坐標



模型介紹

Euclidean



AWESOME

SLIDE

Resnet50

Resnet為深度殘差網路，在2015年的ILSVRC大賽中得分類工作的第
一名。透過殘差網路解構，可以解決梯度消失的問題。

模型介紹

深度網路常見問題之一一般CNN與Resnet的區塊比較



VGG19

在VGG中，使用了3個3x3卷積核來代替7x7卷積核，
使用了2個3x3卷積核來代替5*5卷積核，這樣做的
主要目的是在保證具有相同的條件下，提升了網絡
的深度，一定程度上提升了神經網絡的效果。
優點：
VGGNet的結構非常簡潔，整個網絡都使用了同樣大小的
卷積核尺寸（3x3）和最大池化尺寸（2x2）。
幾個小濾波器（3x3）卷積層的組合比一個大濾波器
（5x5或7x7）卷積層好：驗證了通過不斷加深網絡結構
可以提升性能。
缺點：
VGG耗費更多計算資源，並且使用了更多的參數，導致更
多的內存佔用。

模型介紹



訓練過程

Model Optimizers
Learning 

Rate
Loss

1

2
3

SGD

0.1

0.01
0.001

mean_squared_error

binary_crossentropy
categorical_crossentropy

4

5
6

Adagrad
0.1

0.01
0.001

binary_crossentropy

categorical_crossentropy
mean_squared_error

7

8
9

Adam
0.1

0.01
0.001

categorical_crossentropy

mean_squared_error
binary_crossentropy

Resnet50



訓練過程
Resnet50

Resnet50 測試集結果

Resnet50迭代100次結果Resnet50迭代20次結果



訓練過程
VGG19

VGG19 模型架構

VGG19 模型訓練



訓練過程
VGG19

VGG19 可視化損失函數(左)、可視化準確率(右)

VGG19 參數調整

Model Optimizers
Learning 

Rate
Loss Accuracy

1 SGD

0.1

0.01

0.001

mean_squared_error

98.6%

98.2%

98.1%

2 SGD

0.1

0.01

0.001

binary_crossentropy

98.5%

97.7%

98%

3 SGD

0.1

0.01

0.001

categorical_crossentropy

96.8%

98.3%

98.3%

4 Adagrad

0.1

0.01

0.001

mean_squared_error

98.8%

99.2%

98.2%

5 Adagrad

0.1

0.01

0.001

binary_crossentropy

97.8%

98.7%

98.3%

6 Adagrad

0.1

0.01

0.001

categorical_crossentropy

98.8%

99%

98.7%

7 Adam

0.1

0.01

0.001

mean_squared_error 50%

8 Adam

0.1

0.01

0.001

binary_crossentropy

98.5%

98.8%

99.3%

9 Adam

0.1

0.01

0.001

categorical_crossentropy

97.2%

98.7%

99.7%*



結論與展望



結論與展望

人臉辨識結合
門禁打卡

測量體溫

公衛安全

人流管理

疫調追蹤



THANK YOU
罩得住公司關心您的Turn口罩生活


