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前言背景介紹01



白人標準美女 韓國標準美女

前言背景介紹01

日本標準美女



在當今“外貌協會”盛行的風氣下，人們對外表的經營和保養越來越重視。

這現象也反映在許多電視劇和漫畫情節之中，如“轉學來的女生”其中也有

一集針對一女校如何使用即時評估系統，給女學生的顏值進行排名決定其使

用校園資源的權益。在看臉時代漫畫中一開始男主也是因為顏值低等問題被

霸凌，直到獲得新的高顏值身體人生才得到重生。然而，審美是非常主觀的，

因人而異，並沒有一個確切的標準。

背景介紹01

藉由CNN對個人顏值進行客觀評分,讓顏值能夠被量化，使顏值有更明確的

標準，且能提供選美比賽一個參考標準！

研究動機

研究目的
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背景介紹01 5W1H

選美選手到現場須經由評審評分，評審

對美醜的優劣判斷不一

What

舉辦選美比賽時，或是想知道自己臉部顏

值在哪一個等級時

When

選美比賽現場等

Where

現場拍攝個人正面照片後，以CNN對

個人顏值進行客觀評分

How

選美選手、選美評審、想知道自己顏值分

數的人

Who

評審評分太過主觀意見，藉由CNN能

更客觀描述選美比賽選手的顏值

Why
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背景介紹01 方法介紹

 殘差神經網路(ResNets)：以卷積塊搭配跳接(Skip connection)設計而成的架構
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背景介紹01 方法介紹

 ResNet50
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背景介紹01 方法介紹

 Flask

本次研究以Flask為基礎搭建網頁，Flask是

一個使用 Python 撰寫的輕量級 Web 應用

程式框架，由於其輕量特性，也稱為

micro-framework（微框架）。



 共計5500 張人臉正面照片

SCUT-FBP5500

11

背景介紹01 資料集描述

1. 2000名亞洲女性（AF）

2. 2000名亞洲男性（AM）

3. 750名高加索女性（CF）

4. 750名高加索男性（CM）

 標簽

1. 人臉標記Facial Landmark

2. 顏值得分（1~5）

 所有照片皆由 60 名志願者用 [1, 5] 範圍內的美感評分進行標記，每張人臉標記有86個特徵點



P A R T T W O
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資料前處理
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資料前處理02

載入

資料集

取平均

資料前處理
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資料前處理02

 得分分布情況
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資料前處理02

1

2
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模 型 建 構
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模型建構03

使用Keras內建的ResNet50

架構進行訓練

去掉最後的 softmax層，

再加一層 dense 全連接

層

將模型的其餘參數設為

不可訓練
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模型建構03
以MSE(均方誤差)作為我

們的損失函數並訓練30個

epoch

將損失函數圖畫出後可

以看到其loss下降到大

概0.12

以散布圖查看目前數據

分布狀況，數據糾結而

沒有趨勢



P A R T FOUR
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參 數 調 整
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參數調整04

OLD NEW

learning rate keras內建 min0.00001

batch size 32 8

ResNet50參數 不可訓練 可訓練

Epochs 30 10

val loss下降則保存其該值最低的模型

設置了 checkpoint callback，將驗

證集的 loss 設為監控項
val loss沒有下降則判定為沒有改善，而不儲存結果。
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參數調整04

測試集之回歸分析，

其結果與目標值接近

測試集之長條圖其原始數據大

致相同都是中間高極端值較少
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參數調整04 模型結果

華南理工大學之數據平

均標準差在0.7左右
實際預測結果偏差也在0.7以內 將分數分為五個lv區間，並隨機印

出測試之結果
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參數調整04 模型結果

以范冰冰為例其結果為4分

 實測網路隨機下載照片並進行預測

同一人不同張照片其結果分數一致

不同張范冰冰照片其結果同為4分
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參數調整04 模型結果

王力宏(4分)

李靜蕾(3分)

徐若瑄(4分) BY2 YUMI(4分)

? ?

老師(3分)
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網頁 D E M O
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網頁DEMO05



P A R T S I X

27

結 論
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結論06

研究結論

未來展望
該資料集相較以前的數據集有更清晰的分

類，更豐富的人臉庫，但該數據集沒有有

色人種，可能存在一點倫理上的問題，期

盼有更多的資料讓整個模型結果更為精準，

本次研究結果針對每一張人臉照都有做出

分數的判斷，但因為數據分數本身的量尺

分數只有1-5分造成區間落在3-4的比例居多，

但還是能做為一個簡單的顏值評分工具。 結論

在做模型評估的時候因為時間限制所以參

數調整的部分較不完全，未來如果有機會

自己製作數據集的時候可以把量尺分數拉

寬，這樣的分數可以更加精準，在選美比

賽上分數也更為直觀，同時此技術也可以

用在基礎整形外科臉部評分中，讓患者知

道自己的整形前後顏值各是落在哪個區間！
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